
 نمونه سوالات پایان ترم درس پردازش زبان طبیعی

 Text Classificationبخش 
 

چیست؟)ٚسٚدی ٚ خشٚجی ٞای ایٗ تش٘أٝ سا تٛضیح دٞیذ.(  Classificationٞذف یه تش٘أٝ  -1

 ح دٞیذ.سا تٛضی Supervised  ٚUnsupervisedتٝ سٚش  Classificationتفاٚت 

( سا document classificationتشای سدٜ تٙذی اسٙاد ) Bag of wordsایذٜ اغّی سٚش  -2

 تٛضیح دٞیذ.

 سا تٛضیح دٞیذ. Classificationٚ واستشد آٖ دس  Bayesلاٖ٘ٛ  -3

ٞستٙذ. ٞش یه سا تٛضیح دٞیذ ٚ ػّت  Classificationدٚ ساتغٝ صیش، اص اغّی تشیٗ ساتغٝ ٞای   -4

 تفاٚت ایٗ دٚ سا ضشح دٞیذ:

 

 
اص  Naïve Bayesتا استفادٜ اص   Classificationتشای ا٘جاْ  Laplace (add-1)سٚش  -5

 ساتغٝ صیش استفادٜ ٔیىٙذ:

 
 ایٗ ساتغٝ سا تٛضیح دٞیذ ٚ ػّت ػلأت ٞای جٕغ سا تشسسی وٙیذ.

٘ٛضتٝ ضذٜ است تا ٔطخع وٙذ یه ٔتٗ دس ٔٛسد طاپٗ است یا چیٗ. چٟاس ٔتٗ  classifierیه  -6

( ٚ یه ٔتٗ تٝ ػٙٛاٖ تست دادٜ ضذٜ است. تا استفادٜ اص Training)تٝ ػٙٛاٖ دادٜ ٞای آٔٛصش 

ٔطخع وٙیذ دادٜ تست، تٝ وذاْ ولاس  Laplace (add-1)ٚ ایذٜ  Naïve Bayesسٚش 

 تؼّك داسد:

 
 تشای ٔحاسثٝ جٛاب، سٚاتظ صیش سا داسیٓ:

     



 

 دٞیذ: سا تٛضیح Precision ،Recall  ،Accuracy   ٚF- measureاص سٚی جذَٚ صیش،  -7

 
 سا تٛضیح دٞیذ. Cross-validationسٚش  -8

 

 Maximum Entropyبخش 
 

 ٞای صیش سا دس ٘ظش تٍیشیذ: دادٜ -1

I can can a can 

 ٞای تایٙشی صیش تشای وّٕات ایٗ جّٕٝ ا٘تخاب ضذٜ است: فشؼ وٙیذ تشچسة

11001 

سا تشای آٖ تطىیُ  generative  ٚdiscriminative ٞای احتٕاِی ٔٙاسة تشای اٍِٛسیتٓ دٚ تٛصیغ

 دٞیذ.

 

 صیش سا دس ٘ظش تٍیشیذ: فیچشٞای -2

f1(c, d) ≡ [c = PERSON ˄ w-1 = “Mrs.” ˄ isCapitalized(w)] 

f2(c, d) ≡ [c = LOCATION ˄ startsWith(w, "A") ^ startOfSentence(w-1)] 

f3(c, d) ≡ [c = VERB ˄ endsWith(w, "ed")] 

تٝ ٔؼٙی ضشٚع ضذٖ وّٕٝ تا حشٚف  isCapitalizedٚ  وّٕٝ لثّی w-1وّٕٝ جاسی ٚ  wوٝ دس آٖ 

تٝ ٔؼٙی پایاٖ یافتٗ وّٕٝ تا  endsWithتٝ ٔؼٙی ضشٚع وّٕٝ تا یه سضتٝ خاظ ٚ  startsWithتضسي، 

تٝ ٔؼٙی ایٙست وٝ جّٕٝ دستشٌیش٘ذٜ وّٕٝ تا   startOfSentenceیه سضتٝ خاظ است. ٕٞچٙیٗ 

 ٕٞاٖ وّٕٝ ضشٚع ضٛد.

In Shiraz, Mrs. Sue viewed Pasargad last year. 



ٞستٙذ. تشای سٝ  ۹.4ٚ  ۹.6، ۹.9تشای سٝ فیچش تالا تٝ تشتیة تشاتش  MaxEntفشؼ وٙیذ ضشایة لأثذای 

 LOCATION  ٚPERSON  ٚVERBٞای  یىی اص تً Shiraz ،Sue  ٚPasargardی  وّٕٝ

 سا ٔحاسثٝ وٙیذ.

آٖ ٚسصضی ٞستٙذ. فشؼ وٙیذ  تای چٟاسسٙذ داسیٓ وٝ سٝ تای آٖ سیاسی ٚ  ٞفتفشؼ وٙیذ  -3

 وّٕات صیش دس ٞش وذاْ اص ایٗ سٙذٞا آٔذٜ است ٚ سٝ سٙذ اَٚ اسٙاد سیاسی ٞستٙذ:

 : تاضٍاٜ، ٔجّس، سییس1سٙذ 

 : ٔجّس، سییس2سٙذ 

 : ٔجّس، سییس، پیشٚصی3سٙذ 

 : تاضٍاٜ، سییس4سٙذ 

 : تاضٍاٜ، پیشٚصی5سٙذ 

 : پیشٚصی، سییس6سٙذ 

 پیشٚصی  : تاضٍاٜ،7سٙذ 

 احتٕاَ سیاسی تٛدٖ سٙذ تٝ ضشط دیذٜ ضذٖ تاضٍاٜ ٚ ٔجّس ٚ پیشٚصی سا دس سٙذ ٔضتٛس تٝ دست آٚسیذ.

 داسیٓ: MaxEntٕٞا٘غٛس وٝ ٔیذا٘یذ دس سٚش  -4
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سا ٔحاسثٝ ٕ٘اییذ ٚ دس ٔٛسد  predicted count(fi, )ولاس دسسی ٔمذاس عثك تؼاسیف اسائٝ ضذٜ دس 

 سٔفْٟٛ آٖ تٛضیح دٞیذ.

 ٔحاسثٝ وٙیذ( iسإٞٙایی )ٔطتك وسش تالا سا ٘سثت تٝ 

 

 NERبخش 

 

 ٞا سا ٘یض تٙٛیسیذ: دس ٔٛسد اغغلاحات صیش تٛضیح دٞیذ ٚ ٔؼادَ اٍّ٘یسی آٖ -1

 پیىشٜ ٔتٙی، تطخیع ٚاحذٞای اسٕی، فشًٞٙ ِغت



 واستشدٞای تطخیع ٚاحذٞای اسٕی سا تیاٖ وٙیذ. تؼذادی اص -2

 تؼییٗ وٙیذ IOBٞای ٚاحذٞای اسٕی سا دس جّٕٝ صیش تٝ سٚش  تشچسة -3

داس ٚصاست وطٛس جٕٟٛسی اسلأی ایشاٖ تأویذ وشد تٕاْ خٛاستٝ ٔا دس ٔشاسٓ استؼیٗ  سحٕا٘ی فضّی، سىاٖ

 أساَ دس ػشاق ایٗ تٛد وٝ أٙیت صائشیٗ تأٔیٗ ضٛد.

ٞای  ّٞای ٚاحذٞای اسٕی یه جّٕٝ تٝ غٛست صیش دادٜ ضذٜ است. سدیف اَٚ تشچسة سةتشچ -4

ٔطخع  X( ٚ سدیف دْٚ تٛسظ اٍِٛسیتٓ golden annotationsٔطخع ضذٜ تٛسظ خثشٜ )

 تؼییٗ وٙیذ. Xسا تشای اٍِٛسیتٓ  precession   ٚrecall  ٚf-measureضذٜ است. ٔمادیش 

Jim bought 300 shares of Acme Corp. in 2006  . 

B-PER O O O O B-ORG I-ORG O B-MISC  O 

O B-PER O O O O B-ORG O B-MISC  O 

 

 Part-of-speech taggingبخش 

 

 ٔختّف ٘اْ تثشیذ ٚ ٞش وذاْ سا دس یه ٔثاَ تٛضیح دٞیذ. POSچٟاس  -1

 دس سٝ جّٕٝ ٔختّف عٛسی تىاس تثشیذ وٝ سٝ ٘مص ٔختّف داضتٝ تاضذ. تٛضیح دٞیذ. یه وّٕٝ سا -2

 Most freqتا استفادٜ اص سٚش   POS  taggingٍٞٙاْ ٔحاسثٝ ویفیت سٚش ٞای ٔختّف  -3

tag  ٓ90داسی% overall / 50% unknown  ایٗ سٚش سا تٛضیح دٞیذ ٚ ػّت ویفیت .

 سا ٔطخع وٙیذ. unknownییٗ آٖ دس حاِت ٚ ویفیت پا overallتالای آٖ دس حاِت 

 تٛسیّٝ ته وّٕٝ ٚ سٝ وّٕٝ است: POS  taggingتػٛیش صیش دس ٔٛسد ٔمایسٝ سٚش ٞای   -4

 



سا تٛضیح دٞیذ. ػّت اختلاف  Baseline  ٚ3Wordsدس جذَٚ تالا، ػّت اختلاف تیٗ دٚ سٚش 

ٚ  Token  ٚUnknownچیست؟ ػّت اختلاف وٓ دس ویفیت ٞای  Featuresتسیاس صیاد 

 چیست؟ Sentenceػّت اختلاف صیاد دس ویفیت 

 

 Question Answeringبخش 

 

 دس سیستٓ ٞای پشسص ٚ پاسخ چیست؟ Factoid questionsٔٙظٛس اص  -1

-IR-base  ٚKnowledgeدٚ پاسادایٓ ٔختّف تشای سیستٓ ٞای پشسص ٚ پاسخ ٚجٛد داسد:  -2

base .دس ٔٛسد ٞشیه تٝ اختػاس تٛضیح دٞیذ 

 اجضای وّی یه سأا٘ٝ پشسص ٚ پاسخ تٝ غٛست صیش است: -3

 یه اص ایٗ اجضا سا تٛضیح دٞیذ. ٞش

است وٝ اص ساتغٝ صیش تذست  MRRسٚش یىی اص ٔؼیاسٞای اسصیاتی سیستٓ ٞای پشسص ٚ پاسخ  -4

 ٔی آیذ:

 
 اص سٚی فشَٔٛ ایٗ سٚش سا تٛضیح دٞیذ.
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 Probabilistic Parsingبخش 

 

 phrase( ٚ ساختاس ػثاستی )dependency structureتفاٚت ساختاس ٚاتستٍی ) -1

structureدس چیست؟ ) 

 تٝ ساختاس ٚاتستٍی تثذیُ وشد؟ تٛاٖ آیا ٞش ساختاس ػثاستی سا ٔی -2

 ٌزاسی ضذٜ صیش سا ٕ٘ایص دٞیذ: ٞای تشچسة دسخت ٔؼادَ دادٜ -3

( (S 
(NP-SBJ (DT The) (NN move)) 
(VP (VBD followed) 
(NP 
(NP (DT a) (NN round)) 
(PP (IN of) 
(NP 
(NP (JJ similar) (NNS increases)) 
(PP (IN by) 
(NP (JJ other) (NNS lenders))) 
(PP (IN against) 
(NP (NNP Arizona) (JJ real) (NN estate) (NNS loans)))))) 
(, ,) 
(S-ADV 
(NP-SBJ (-NONE-*)) 
(VP (VBG reflecting) 
(NP 
(NP (DT a) (VBG continuing) (NN decline)) 
(PP-LOC (IN in) 
(NP (DT that) (NN market))))))) 
(. .))) 

 تٛضیح دٞیذ. NLPسا دس ٌشأش ساختاس ػثاستی  preterminalٔفْٟٛ  -4

 چٝ ٞستٙذ؟ Xٌشأش احتٕالاتی صیش دس دستشس است، ٔمادیش ٔطخع ضذٜ تا ػثاست  -5

S →NP VP  1.0 

VP →V NP PP X1 

VP →V NP  0.5 

NP →NP NP 0.2 

NP →N  0.6 

NP →NP PP X2 



PP →P NP  X3 

N →people 0.4 

N →fish  0.3 

N →tanks  X4 

N →rods  0.1 

V →people 0.2 

V →fish  0.6 

V →tanks  X5 

P →with  1.0 

تٟٙا دٚ دسخت  cats scratch people with cats with clawsتشای جّٕٝ فشؼ وٙیذ  -6

 پاسس صیش ٚجٛد داس٘ذ:

  

 فشؼ وٙیذ ٌشأش احتٕالاتی استفادٜ ضذٜ تٝ غٛست صیش تٛدٜ است:

S →NP VP (1.0) 

NP → N (0.3) NP →N (0.5) NP →NP PP (0.2) 

N →cats (0.4) N →people (0.5) N →claws (0.1) 

VP →VP VP (0.3) VP →V NP (0.7) 

PP →P NP (1.0) 

V →scratch (1.0) 

P →with (1.0) 

 احتٕاَ ٞش دسخت ٚ احتٕاَ جّٕٝ ٔٛسد ٘ظش سا دس ٌشأش تالا ٔحاسثٝ وٙیذ.

 لٛا٘یٗ صیش سا دس ٘ظش تٍیشیذ: -7

NP → NNS NP 0.003 

NP → NNS NNS 0.015 



VP → VB PP 0.042 

PP → IN  0.004  

VP → VB NP 0.032  

NP → NNS PP 0.01 

NNS → takes 0.0041 

VB → takes  0.002 

PP → up  0.3 

IN → up  0.0114 

NNS → up  0.001 

 اجشا وٙیذ. takes upی  سا تشای دٚ وّٕٝ CYKاٍِٛسیتٓ 

 

 

 

 lexicalized parsingبخش 

 

 Probabilisticدس ٔمایسٝ تا  Lexicalized Parsingٞای ػٕذٜ  تفاٚت یا تفاٚت -1

Parsing  ّٞای ایٗ سٚش چیست؟ ٔؼِٕٛی چیست؟ ٘مغٝ ضؼف 

 تٛضیح دٞیذ. Lexicalized Parsingدس ٔٛسد سٚش چاس٘یان دس ػّٕیات  -2

تا روش ٔثاَ   Horizontal Markovization  ٚVertical Markovizationدس ٔٛسد  -3

 تٛضیح دٞیذ.

 ٞای ٔخفی تٛضیح دٞیذ. دس ٔٛسد سٚش اسلاٚ پتشف دس صٔیٙٝ تشچسة -4

 

  



 dependency parsingبخش 

 

 ٔؼادَ اعلاػات صیش سا تشسیٓ وٙیذ: Dependency Parsingدسخت  -1

 _ _ PREM DEMAJ 2 NPREMOD این این 1

 _ _ N IANM 12 SBJ میيمانی میيمانی 2

 _ _ PREP PREP 12 ADV بو بو 3

 _ _ N IANM 3 POSDEP منظٌر منظٌر 4

 _ _ N IANM 4 MOZ آشنایی آشنایی 5

ىای‌تیمی‌ىم 6 تیمی‌ىم   N 5 MOZ _ _ 

 _ _ PR SEPER 6 MOZ اً اً 7

 _ _ PREP PREP 5 NPP با با 8

 _ _ N IANM 8 POSDEP غذا غذاىای 9

 _ _ ADJ AJP 9 NPOSTMOD ایزانی ایزانی 10

 _ _ N IANM 12 NVE تزتیب تزتیب 11

 _ _ V PASS 0 ROOT داد#ده داده‌شد 12

13 . . PUNC PUNC 12 PUNC _ _ 

٘ٛضتٝ ضذٜ است تٟٙا ستٖٛ ضطٓ وٝ ٔشتٛط تٝ  Penn Treebankّٞا تٝ فشٔت استا٘ذاسد  ایٗ دادٜ

feature.ٞا است اص آٖ حزف ضذٜ است تا فضای وٕتشی سا اضغاَ وٙذ 

 ؟Non-projectiveاست یا   Projectiveذٜ آیا دسخت تذست آٔ

دس  Aایٓ. ٔمذاس ٔجٕٛػٝ  اجشا وشدٜصیش ٞای صیش سا سٚی جّٕٝ  ػّٕیات Malt Parserدس سٚش  -2

 )فمظ چٙذ ػّٕیات اَٚ ٕ٘ایص دادٜ ضذٜ است( ا٘تٟا چٝ چیضی خٛاٞذ تٛد؟

Fortune sides with him who dares. 

Shift, LA compound, Shift, Shift, LA case, RA nmod, Shift 

 ٞای صیش ٔحاسثٝ وٙیذ: سا تشای دادٜ UAS  ٚLASدٚ ٔمذاس  -3

Gold:      Parsed: 

Index head word label   index head word label 

1 2 Fortune compound  1 2 Fortune compound 

2 0 sides ROOT   2 0 sides ROOT 

3 4 with case   3 5 with case 

4 2 him nmod   4 3 him nsubj 

5 6 who nsubj   5 5 who nmod 

6 2 dares acl:relcl   6 2 dares ccomp 

 



 Summarizationبخش 

 

 سا تٛضیح دٞیذ. Query-focused  ٚGenericتفاست خلاغٝ ساصی  -1

 سا تٛضیح دٞیذ. Extractive  ٚAbstractiveتفاٚت خلاغٝ ساصی  -2

 سا دس خلاغٝ ساصی تٛضیح دٞیذ. Snippetsٔفْٟٛ  -3

 content selection  ،informationخلاغٝ ساصی اص سٝ تخص تطىیُ ضذٜ است:  -4

ordering  ،sentence realization.ٞش سٝ تخص سا تٛضیح دٞیذ . 

ٔیذا٘یٓ ایٗ سٚش تٝ غٛست صیش ٔحاسثٝ  سا تٛضیح دٞیذ.  ROUGEسٚش اسصیاتی خلاغٝ ساصی  -5

 ٔیطٛد:

  
سا تِٛیذ وشدٜ تاضذ ٚ دٚ سٚش خلاغٝ ساصی  System answerاٌش سیستٓ خلاغٝ ساص جّٕٝ 

سا تِٛیذ وشدٜ تاضذ. ویفیت خلاغٝ ساص سا تٛسیّٝ  Human 1  ٚHuman 2ا٘سا٘ی جّٕٝ ٞای 

 تٛضیح دٞیذ. ROUGEسٚش 

 

Human 1:  Water spinach is a green leafy vegetable grown in the 

tropics. 

Human 2:  Water spinach is a commonly eaten leaf vegetable of 

Asia. 

System answer:  Water spinach is a leaf vegetable commonly 

eaten in tropical areas of Asia. 

 

 تٝ غٛست صیش است:  Query-Focused Multi-Documentسیستٓ خلاغٝ ساصی -6

 
 دٞیذ.ایٗ سٚش سا اص سٚی ضىُ تٛضیح 
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 semanticبخش 

 

ٚ  Homographتٝ چٝ ٔؼٙی ٞستٙذ؟ ایٗ وّٕات تٝ دستٝ  Homonymyوّٕات  -1

Homophone .تمسیٓ ٔی ضٛ٘ذ. ٞش یه سا تٛضیح دادٜ ٚ تشای ٞش وذاْ یه ٔثاَ تیاٚسیذ 

 ٕٞچٙیٗ یىی اص ٔطىلاتی وٝ ایٗ وّٕات دس پشداصش صتاٖ تٛجٛد ٔی آٚس٘ذ سا ضشح دٞیذ.

 تٝ چٝ ٔؼٙی ٞستٙذ؟ دس یه ٔثاَ تٛضیح دٞیذ. Polysemyوّٕات  -2

 داسد؟ senseسا تٛضیح دٞیذ. چغٛس ٔیتٛاٖ فٟٕیذ وٝ یه وّٕٝ تیص اص یه  senseدس وّٕات  -3

 ٞستٙذ؟ Synonymچغٛس ٔیتٛاٖ فٟٕیذ وٝ دٚ وّٕٝ  -4

5- Hyponymy  ٚHypernymy .سا تٛضیح دادٜ ٚ ٔثاَ تض٘یذ 

6- WordNet  چیست ٚ چٝ تفاٚتی تاMeSH داسد؟ 

 Thesaurus-based  ٚDistributionalتٝ دٚ دستٝ  similarityٍِٛسیتٓ ٞای یافتٗ ا -7

 تمسیٓ ٔیطٖٛ. ٞش یه سا تٛضیح دٞیذ.

ٔمذاس  path-based similarityدس ضىُ صیش تا تٛجٝ تٝ سٚش  -8

simpath(nickel,money) .سا حساب وٙیذ

 
 

 تٝ ایٗ غٛست است: Linسٚش ٔحاسثٝ ضثاٞت تیٗ دٚ وّٕٝ تٝ سٚش  -9

 



سا حساب  coast,hill(Linsim(ایٗ  ساتغٝ سا تٛضیح دٞیذ ٚ  تا تٛجٝ تٝ ضىُ پاییٗ خاغُ ػثاست  

 وٙیذ

 

 

 صیش سا داسیٓ: term-contextٔاتشیس  -1۹

 
سا حساب  p(w=information,c=data)   ٚpmi(information,data)حاغُ ػثاست  

 وٙیذ.

 

  cosine(digital,information)ٔؼیاس ضثاٞت وسیٙٛسی  سا تؼشیف وشدٜ ٚ حاغُ ػثاست  -11

 سا دس  جذَٚ صیش ٔحاسثٝ وٙیذ.

 
 

 

 


