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Ulrich UNK , membre du conseil d’ administration du constructeur automobile Audi ,
affirme qu’ il s” agit d’ une pratique courante depuis des années pour que les téléphones
portables puissent étre collectés avant les réunions du conseil d” administration afin qu’ ils Jue
ne soient pas utilisés comme appareils d” écoute a distance .

Ulrich Hackenberg , membre du conseil d” administration du constructeur automobile Audi ,
déclare que la collecte des téléphones portables avant les réunions du conseil , afin qu’ ils Aoz 45
ne puissent pas étre utilisés comme appareils d’ écoute a distance , est une pratique courante
depuis des années .

* Les téléphones cellulaires , qui sont vraiment une question , non seulement parce qu’ ils
pourraient potentiellement causer des interférences avec les appareils de navigation , mais
nous savons , selon la FCC , qu’ ils pourraient interférer avec les tours de téléphone cellulaire Je
lorsqu’ ils sont dans 1" air ™, dit UNK .

*“ Les téléphones portables sont véritablement un probléme , non seulement parce qu’ ils
pourraient éventuellement créer des interférences avec les instruments de navigation , mais
parce que nous savons , d’ apreés la FCC , qu’ ils pourraient perturber les antennes-relais de Too
téléphonie mobile s’ ils sont utilisés & bord ™, a déclaré Rosenker .

4o 33

Avec la crémation , il y a un ** sentiment de violence contre le corps d” un étre cher 7,
qui sera “* réduit & une pile de cendres ” en trés peu de temps au lieu d” un processus de Jow
décomposition * qui accompagnera les étapes du deuil ™ .

a, avec la crémation , “ une violence faite au corps aimé ™ ,
Il 1 t ¢ 1 fait "

AP - N N do> o
qui va étre * réduit a un tas de cendres ” en trés peu de temps , et non aprés un processus de wy
décomposition , qui “ accompagnerait les phases du deuil ” . Tl

AR



STl g (5 S amis s sbasi b Jga JIgi g 5ol

»—» LSTM (34.8) <—a LSTM (34.8)
40} e—e baseline (33.3) | 40 e—e baseline (33.3) |

25

204‘7 é £2 f? 2\2 2‘3 3‘5 7‘9 20{] 5*.!]0 10‘00 15‘00 20‘00 2500 BC:OD 3500

OLg a1 00 <5 30 (39031 sloakes OLdgojlg 51,55 pSileo o> 3 00 o o 903 (gloalos

50 S8l jgme 4 Al o oyl laales Job 5l b lareas | s sael )5 Co o Jloges (V) S
03‘5 Yo )‘ ).».95 J}L: L b.:)Lo} 3 ‘_g)l.»...nl u...a:lf ] LQJT 6[.@0')“5 Slaws con> » e alos 6’515 J}Ja C)T
SIS el oo Jlog0 B9 oo odalin SYob L sbalem o Sim rals SO L o)l 0exg
UM:LAJT Lgl.:ec\l.oq- O] o 519‘ Y e as DS (o0 UL'"" 415) )lfctg )..QS 6L¢bo‘)‘|5 L @L‘M\.Lo} S9) ‘) LSTM

[1] el plaslassly )SG uSlos o 0 00

Syl g g a7

S 0 dsog,9 5l oy ol 5 (650l (sl o 85 6 S0k Joo SG 3,155 ol jo
Sgaome HE5lg b 3,5 LSTM aSlils G aS ol ool (ylid .50 )5 G g ke b 29,5 3
2 i )il (2atle Anz 5 (Slaenes S 4 o iile 4oz iy s,
Lsu.u;lao 4.<>.’>).> 4\.0..«.!99 S9y oolw Lu.wa Q)i.'.ﬁ) L)"‘ w.aﬁﬁac o] QBJ?ML’ L)lf)‘ﬁ lJ ubl.».c
Syge 50 50 g s srdaaly o (g9, Wb Jow ol a5 cwl ol saims ol

S Joe 093l ( BT 590l slaosls acgazms (j35: o0l B

280 Sl o T I8 (S3Le 09l 45 00 S 55 ool ol el wnlp (o 5
oligS (Sl Siumly 45 o9y (13,5 Iy C8F am plg o0 05800 Joo galyS 0540

Q50 a5 4 LS o ol (L3 1) Joe Ghjgal Sjgo 50 50 AT (B 5095 1) Dke

Yy



STl g (5 S amis s sbasi b Jga JIgi g 5ol

ol asl e by, nl b5 (Jlpadls pe Joe) o Jwliod RNN Sy gl (o o8

el (Bl ars 3 Sy D0 4 Gl pln g Conl w355 18 ales] 5550 Jes 50350 ()]

3o Sl GYeb sle g dez 5 moxo (6,5 0L )0 LSTM cllblB « Koo (S8 LB ass
S Nob sloalen (5 mFoly 3 395 dguoma aliils o 43 LSTM a8’ sy o gt It
OIS LSTM sl 1) (dnd o Ses aline sla)l5 j0 0o ()] Kagsy oS (Laren )55
el JSie plizmes (9 ly Sl 0 (Vb (LS ladler (5, Ll - (I b sisgr 008
Al 4151 Sgage bl Yol g el by alidls

Jooks Joe 5 a5 ol ol snins lis 6,u50l Joe ol Lide culs, mls cules o
@ ;08 @ls 293 53 63k slailudige 5 doe Gl jeie &S W) mae laaSil
A $9) 2 Wi ST ) el (i (Gdle oz 5 Gl 0 SRl S
wil (Ysb la iy e 5ok by po Ol 0958 Jowzn 5 JpaJly Joe cdo
oL izmen @l LS o Egmaia YlS |, it slagds, ladse (ol S5 eanl )
5ol Sy Wl o Sy JIgs Bl (e slaaily s 595 9,5y ol wes o0

'°}L*“Ls° ool f’ﬁl" 6L°°)9"' )i‘»o ° (;P-L’-"M‘ Ve J5L-o J—’> 6‘).3 ‘) Aoy oo Q.g‘ Dguls ]a;U;;

Yy



&=l s wasd b Jgia Jgi g mSol
& yo
[1] Q. V. Le llya Sutskever, Oriol Vinyals, I. Sutskever, O. Vinyals, and Q. V.

[2]
[3]

[4]

[5]

[6]
[7]

[8]
[9]
[10]
[11]
[12]

[13]

[14]

[15]

[16]

Le, “Sequence to sequence learning with neural networks,” Nips, pp. 1-9,
2014.

I. Goodfellow, Y. Bengio, and A. Courville, Deep learning. MIT Press,
2016.

“ACL 2014 ninth workshop on statistical machine translation.” [Online].
Available: http://www.statmt.org/wmtl4/medical-task/index.html.
[Accessed: 13-Nov-2017].

“Tab-delimited bilingual sentence pairs from the Tatoeba project (Good for
anki and similar flashcard applications).” [Online]. Available:
http://www.manythings.org/anki/. [Accessed: 13-Nov-2017].

M. T. Luong, “Neural machine translation,” Stanford university, 2016.

A. Karpathy, “Connecting images and natural language,” Stanford
University, 2016.

M. Auli, M. Galley, C. Quirk, and G. Zweig, “Joint language and translation
modeling with recurrent neural networks.,” Emnlp, no. October, pp. 1044—
1054, 2013.

N. Kalchbrenner and P. Blunsom, “Recurrent continuous translation
models,” Emnlp, no. October, pp. 1700-1709, 2013.

K. Cho et al., “Learning phrase representations using RNN encoder-decoder
for statistical machine translation,” 2014.

D. Bahdanau, K. Cho, and Y. Bengio, “Neural machine translation by jointly
learning to align and translate,” pp. 1-15, 2014.

A. Graves, “Generating sequences with recurrent neural networks,” pp. 1-
43, 2013.

M.-T. Luong, E. Brevdo, and R. Zhao, “Neural machine translation (seq2seq)
tutorial,” https://github.com/tensorflow/nmt, 2017.

“Sequence to sequence example in Keras (character-level),” 2017. [Online].
Available:
https://github.com/fchollet/keras/blob/master/examples/Istm_seq2seq.py.
[Accessed: 13-Nov-2017].

“Index of /wmtl6/translation-task.” [Online]. Available:
http://data.statmt.org/wmtl16/translation-task/. [Accessed: 04-Dec-2017].

N. Durrani, B. Haddow, P. Koehn, and K. Heafield, “Edinburgh’s phrase-
based machine translation systems for WMT-14,” Proc. Ninth Work. Stat.
Mach. Transl., pp. 97-104, 2014.

K. Papineni, S. Roukos, T. Ward, and W. Zhu, “BLEU: A method for

Yy



s sLasl b (Jlgias Jlgi (g 5ol

automatic evaluation of machine translation,” ... 40Th Annu. Meet. ..., NO.
July, pp. 311-318, 2002.

Yo



asbojly s gaasl b Jlga g g m5ob
4.0'.303‘9
eSSl 4 (o ;B aaliolg
Exploding Gradient Lol 5 ol
Supervised <o,k
Natural Language Processing b by sl
Backpropagation HLassl e
Softmax Function Slgen aiin b5
Minimal Time Lag S ey 30
Machine Translation Seile daz 3

Statistical Machine Translation
Neural Machine Translation
Speech Recognition

Seguence

Beam Search

Long-Short Term Memory
Batch

Epoch

Perplexity

Convolutional Neural Network

Deep Feed-forward Neural Network

Deep Neural Network
Recurrent Neural Network
Partial Hypothesis
Encoder

Decoder

Forward Pass

Language Model

Neural Language Model
Vanishing Gradient
Tokenized

\ig

e

e S5 R Sz
oy oo olssS” alidl>
AW

o)sé

(SES

B3 ol ar gy (gras AL
35 gmas Al

sl 5,38

S Jse
s Sby e
Lol (ol
ouds (g la8aslis



ey e SBaSed b e JIsT 650k

eSSl selg oyl Jolro
Backpropagation HLasl
Batch Ad
Beam Search P T e e
Convolutional Neural Network (o omac A5
Decoder Lesas
Deep Feed-forward Neural Network G5 gl 4 g a4
Deep Neural Network B )5 emas 4L
Encoder JIRtR
Epoch 0,99
Exploding Gradient Lol 5 ol
Forward Pass ol> )35
Language Model S Jae
Long-Short Term Memory ol e 05 aladl>
Machine Translation Sile oz 3
Minimal Time Lag aeS Sl 5t
Natural Language Processing b by Gasle
Neural Language Model e Sby Joe
Neural Machine Translation st Suile doz )3
Partial Hypothesis Sy Ao,
Perplexity XS
Recurrent Neural Network 2550 sras 45l
Sequence Sy
Softmax Function g diin &5
Speech Recognition JLeS auseis
Statistical Machine Translation bl cile de
Supervised ol
Tokenized ol (g, laSales

Vanishing Gradient SLol,S oo

Yy



IUS ST

Iran University of Science and Technology
School of Computer Engineering

A Survey of Sequence-to-Sequence Architectures
with Neural Networks

A Project Submitted in ITUST NLP Course
Phase 2

By:
Morteza Zakeri Nasrabadi

Instructor:
Dr. Behrouz Minaei

December 2017



	1 مقدمه
	1-1- شرح مسئله و اهمیت موضوع
	2-1- اهداف و راهکارها
	3-1- داده‌ها و نتایج

	2 مفاهیم اولیه
	1-2- مدل زبانی
	2-2- شبکه‌های عصبی مکرر
	3-2- ترجمه ماشینی عصبی

	3 کارهای مرتبط
	4 مدل توالی‌به‌توالی
	1-4- آموزش شبکه
	2-1-4- جزئیات آموزش شبکه


	5 آزمایش‌ها
	1-5- پیاده‌سازی مدل
	2-5- جزئیات مجموعه داده
	3-5- کدگشایی و امتیازدهی مجدد
	4-5- وارون‌سازی جملات مبدأ
	5-5- ارزیابی نتایج
	6-5- کارآمدی روی جملات طولانی
	7-5- تحلیل مدل

	6 نتیجه‌گیری و کارهای آتی
	مراجع
	واژه‌نامه

